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Contexte

Réalisation Gabriel Bregand, pendant son alternance Bachelor Universitaire de Technologie
Science des Données sous I'encadrement de Nicolas Py (IGN/DT-CE).

Contexte et objectif

* BDUni: big data.

+ Des regles et processus d’assurance qualité sont déja en place pour garantir la qualité des
données.

* Probléme identifié : des incohérences/erreurs subsistent malgré ces processus.

Notre démarche

« But: établir des propositions pouvant faire I'objet de nouvelles régles et/ou contrdles
qualité
(Non la création de ces regles et/ou contrdles.)

Institut national de I'information géographique et forestiére 5 17/01/2025
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Figure 7 : Concepts de qualité interne et son évaluation

Rodolphe Devillers. Conception d'un systéme multidimensionnel d'information sur
la qualité des données géospatiales. Géographie. Université de Marne la Vallée,
2004. Frangais. (tel-00008930)
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Champ d’étude

Tables étudiées

+ Batiment
« Troncon de route
« ZAl

Types de variables étudiées

« INT

+ FLOAT

+ BOOLEAN

« LISTE ORDONNEE / NON ORDONNEE
+ Géométrie

2,34

Sequential analysis (1,

Studying |
the messages ™

: —» Assessing only one field
-, —» Each field is studied independently ™
of all the others

“... Only one
— Assessment of several fields message
— Each message is studied

independently of all the others

—+ Assessment of only one or of more fields _

Intra-type
Study *’{ = All the messages of the same type are ;
. isolated and compared Inter-messages
- - (including the
Extra-type | —» Assessment of several fields i data history)
Study ™ —» The fields of all messages and of all .

types are compared

Figure 4.1. A four-step analysis of integrity. For a color version of this

https://www.istegroup.com/fr

figure, see www.iste.co.uk/batton/geographic1.zip

eographigques-1

roduit/limperfection-des-donnees-
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Document de Méthodologie

Objectif :

Expliquer le processus général de vérification, réplicable

sur les tables que nous n'avons pas étudiées.

Incluant:

Etapes clefs de la réalisation du projet

Les pistes d'étude que nous avons sélectionnées
Explication de |'objectif des différents programmes congus
pour les analyses

Les étapes principales de chaque type d'analyse

Documents d’Analyses

Objectif :

Expliquer notre réflexion pour chaque type d’analyse

sur les erreurs détectées

Incluant:

* Analyse, Réflexion, Ampleur de I'erreur

o Graphique [ tableaux de comptage
o Requéte SQL
Proposition

Ei—' Analyse_bivarier.docx

0 Analyse_métamodel.docx
Analyse_univarier.doc:
Formule_S0L.docx
Methodologie.doox

Variables_ignorees_pour_|_analyse_bivareexlsx

BEDEEE

Variables_ignorees_pour_|_analyse_univaree.x|sx

CONTEXTE
OBIECTIF DU PROJET ..
Meétamodéle..........
Contréle A 'édition
REgles De Suspicion

METHODOLOGIE GENERALE ...veveereresseseasreresssesemsseeresessensens

METHODOLOGIE
CHOIX DES THEMES/TABLES ETUDIES.
CHOIX DES VARIABLES ETUDIEES ...
CHOIX DES OBJETS ETUDIES. co.vceeee..e
Raisonnement Sur Les GCMS Détruits. ..
Raisonnement 5Sur Les Objets Non Diffusés
Echantillon
OQUTILS UTILISES POUR L' ANALYSE

METHODOLOGIE DES ANALYSES...

INTRODUCTION & L'ANALYSE .....

Questions COMMUNES ...
Consultation Du MEtier......
L'Utilisation D'Exceptions LEgitimes ...
METHODOLOGIE AMALYSE UNIVARIEES GENERALE ...
Etapes De SElection Des Analyses Univarides Pertinentes
Exemple De Graphique DIntErEE ..o
METHODOLOGIE D'AMALYSE BIVARIEE GENERALE ...
Etapes de SElection des Analyses Bivarites Pertinentes .
Exemple de graphigue d'intErEt
METHODOLOGIE D'ANALYSE PAR TYPE DE VARIABLE....
FLOAT / Nombres DECIMOUX ..c.veeeeeeeeeeeaeeanee
INT / Nombres Entiers..._...
Boolean / Boléen........
VarChar / Texte / 5TR
List non OrdonnEé
List Ordonne.......
Date ...
GEDMIELITE 1. eeeeeeeen et e
CAS PARTICULIER DE L'ANALYSE DU META-MODELE....._.
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naximu.

- Bl
923 1% calcul de la moyenne avec 0 .
Y 78%
: Pl 224, calcul de 'a moyenne sans 0 : 181.8..

salcul de la médiane avec 0 : 118.500000
:alcul de la médiane sans 0 : 118.600000

nombre de lignes : 2542005 (100.00%)

imbre de lignes sans 0 : 2513875 (98.89%)

R nombre de lignes avec 0 : 441 (0

}0
—14
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Le métamodele IGN est une base de donnée : T
décrivant la structure (type, noms, contraintes, : S L
emploi dans quelles bases dérivées, description, ‘ o 7 e
spécifications de saisie, ...) de la base de donnée : Tl im

de production (BDUni) et diffusion (BDTopo). 9

valeurs

Nous avons réalisé 8 propositions

{" Antenne-relais,'Pyléne météo" Tour hertzienne'",Chevalement,'Mat d'éclairage’'Mat de mesure",'Pyléne de pont”,'Structure artificielle d'escalade", Tour de guet”™,"" Campanile,”,Orato

{"/"Aire de repos"Aire de service',"," Echangeur,Rond-point,"," "Arrét touristique saisonnier’/Arrét routier ferroviaire',"'Arrét de fret'",
ey

{Eglise,Eglise orthodoxe" 'Eglise simultanée","Centrale hydroélectrique” "Centrale marémotrice”"Centrale photovoltaique','Centrale thermique"," Champignonniére,Cressonniére Pépiniére It

'Gare funiculaire”'Gare RER' "Gare TGV" Gare touri

Exemple d'incohérence

{"Chateau fort" Tour," Bergerie,Cabane,"",",Chalet'Hatel particulier Immeuble Lotissement,'Quartier urbain' Résidence,"” 'Eglise ruinée','Chateau ruiné”, Tour ruinée"," Carbet,"Village détr

H H {Paravalanche Rempart,",Pécherie, Tranchée,"Voie ferrée déposée” " Vanne,"," " 'Mur de pierres séches","""Culture en terrasse’, Aqueduc,Passerelle,",'Pont isolé"'Pont mobile",'Pont subm
Liste vide, e o i )

. . nn {" Antenne-relaisPylone météc"" Chevalement, Mat d'éclairage”'Mat de mesure’'Pylone de pont"'Structure artificielle d'escalade’ Tour de guet',",",",Campanile,” Oratoire,Statue, Vierge,"
Llste avec au moins deUX a rgU ments N U LL / 1 {"Epave”," Tourelle"," Saut,",DFCL,","" 'Bouée lumineuse", Tourelle lumineuse’"," " Tourbiére," " Abreuvoir,Puits,Réservoir,”," "}
Liste avec pI U SieU rs fois Ie mé me O bjetl {"'Chateau fort" Tour," Bergerie,Cabane,"" ", Chalet,'Hotel particulier’ Immeuble Lotissement,'Quartier urbain' Résidence,” 'Eglise ruinée’,'Chateau ruiné”, Tour ruinée",” Carbet,'Village détr

{Paravalanche,Rempart,",Pécherie, Tranchée "Voie ferrée déposé Mur de pierres séches"," " "Culture en terrasse’, Aqueduc,Passerelle,”,'Pont isolé",'Pont mobile",'Pont subm

fParavalancha Ramna: Muir da niarrac canrhac® " "Pultire on tarracea’ Annadin Paccaralla ™

Les regex ne sont pas toujours respectés pour les

Va ria b I es d e type n U mériq Ue tel Ies q U e : id_theme a id_classe id_attribut a valeurs

T ro nCO n de ro Ute integer integer integer text[] ) ] ] “ ! o “
. -_— . -_— . 21 212 1649  {"Administratif ou militaire" "Administratif ou militaire""Administratif ou militaire”,Administratif ou militaire""Administratif ou militaire’

. restrICtlon_de_pOIdS_tOtaI 2 269 303 430 {"Administratif ou militaire"’Administratif ou militaire’ "Administratif ou militaire"’ Administratif ou militaire""Administratif ou militaire’
M M M M 3 269 271 430 {"Administratif ou militaire”"Administratif ou militaire""Administratif ou militaire"'Administratif ou militaire""Administratif ou militaire"

° reStr!Ct!on_d e_pOIdS_par_eSSIeU 4 53 55 430  {"Administratif ou militaire""Administratif ou militaire" 'Administratif ou militaire”,'Administratif ou militaire""Administratif ou militaire"

+ restriction_de_longueur

+ restriction_de_largeur

» restriction_de_hauteur

Institut national de I'information géographique et forestiére 10 17/01/2025
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et
Distribution of usage_2
150000

Analyse univariée

Nous avons réalisé 25 propositions
suite a des comptages et des
représentations graphiques.

Ces propositions concernent les trois tables étudiées, avec un
total de 18 variables citées

100000

count

Commercial et services  Iny ix Résidentiel

larencié Industr
usage_2

Exemple d‘incohérence :
Table : Bdtiment N
Variable : Usage_2

Spécifications de saisie : Non utilisé.
usage_2 a count a
character varying bigint
Proposition 1 Indifférencié 13303
Remplacer les usages_2 indifférencié par des NULL
1 17/01/2025
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Analyse bivariée

Nous avons réalisé 13 propositions
suite a des comptages et tables de
contingence et leur représentations
graphiques.

Ces propositions concernent les trois tables étudiées, avec
autant de propositions que de combinaisons de variables.

importanca

Exemple d'incohérence :
Table : Troncon de route
Variable : acces_vehicule_leger /importance

Assurance qualité : 'Accés véhicule léger' = "Restreint aux ayant droits" ou "Impossible" /
Importance=50u 6

Proposition

Les troncons de route avec l'attribut Accés véhicule léger = «
Physiquement impossible » devrait étre d'importance = « 6 » ou
«5» ou avoir leur attribut Accés véhicule léger modifié.

s

acces_vehiculo_leger

¥
3

Prysiquemert impossitis Rostreint s apands aroh

acces_vehicule_leger  importance n pct Ibl
i A péage 1 1497 5.990396¢-01 59.9%
2 A péage 2 337 1.348539%e-01 13.5%
3 A péage 3 44 1760704002 1.8%
4 A péage 4 13 5.202081¢-03 0.5%
5 A péage 5 608 2.432973e-01  24.3%
6 Libre 1 1853 224875%e-03  0.22%
7 Libre 2 26708 3.241223e-02  3.24%
g Libre 3 54323 6.592517e-02  6.58%
9 Libre 4 99075 1.202352e-01  12.02%
10 Libre & 641712 7.787672e-01 77.88%
11 Libre 8 339 4.114028e-04 0.04%
12 Physiquement impossible 2 5 4081699e-05 0.0041%
13 Physiquement impossible & 5  4.081699e-05 0.0041%
14 Physiquement impossible 5 11 8.979738e-05 0.0090%
15 Phxsiguemsm imensswble 6 122477 9 995286e-01_ 99 9828%
716 Restreint aux ayants droit 2 2 5.456579e-05 0.0055%
17 Restreint aux ayants droit 3 4 1.091316e-04 0.0109%
18 Restreint aux ayants droit 4 10 2.728290e-04 0.0273%

T TeSUeINt aux ayan|5 qron 3 o005 005002 e 0T 00 5002

20 Restreint aux ayants droit

6 132

3.601342e-03 0.3601%

Institut national de I'information géographique et forestiére
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Analyses multivariées ad hoc

Exemples d’analyse sur la table batiment, utilisation des liens

évidents entre variables :

+ Comparaison de tous les attributs liés avec le Z
+ Altitude minimale sol
+ Altitude minimale toit
+ Altitude maximale toit

« Altitude maximale sol

« Utilisation du batiment

* Nature
* wusage_1
* usage_2

* aussi comparaison avec la présence ou non de logement

Nature Usage 1 Usage 2 Nombre Suspicion

ndifierenciee nd 20528334

: 0
Sgricole Sportr 0 Usage Agricole o Spartf semble peu probabie
Sport azricol n
Industril, sgricoe ou com mercial agricols Sport n
ngust commercia neligieus 7 3 =]
ngust ercia Raligieux £
Al Bgvdantel 2022
ncusn Spors e 0
ngust Spors ndustral a
Sport Résdentiel e
[ Sport wam
<l Reasidentiel 15
Reésidentiel 15
Chateau_ Annese i ic 3 Qu'un chiteau serf d’annexe & un autre batiments semble
Chiteas e REsdentel [ suspect
Chitea ammee )
Chitea srnexs Définiion : Pefit baiment & vocation
Chiteas dannexe au sens fiscal (garage exteme,
hite:
our, Potentialiement Rature =51

Type ERREUR Graviter ERREUR

Peut suspect

Assez suspect
‘

Institut national de I'information géographique et forestiére
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Analyses multivariées par création de modeéles

Objectif :

Prédire une variable cible ¥ & partir des autres variables X et la comparer avec la valeur réelle Y dans la
base de données.

=> Aka prédire une colonne a I'aide des autres colonnes

= Si ¥ différe de Y, est que la confiance dans le modele est élevée, alors incohérence potentielle

Principes méthodologiques :
+ Utilisation de modéles non paramétriques

+ Evaluation intrinseque, pas de création de donnée de vérité terrain

Implications et difficultés méthodologiques :

Données IGN de bonne qualité, donc avec peu d'incohérence détectables (~sensibilité du modéle a
détecter des incohérences)

Données IGN contenant de nombreux NA
Il faut que le modele soit confiant dans ses prédictions

Création de multiples modéles pour la méme table de données, avec un hyperparamétrage pour
chacun

Augmentation des attributs par calculs de descripteurs de la géométrie, afin de considérer la gé¢ométrie
dans les analyses (ex, pour les segments d’un tron¢on, longueur moyenne, angle min+moy+max entre
segments, ...)

Soin dans I’échantillonnage, représentatif

Intelligence artificielle
(1A)

Apprentissage autormatigue
(machine learning)

Classification

Foréts aléatoires )
automatioue

Regression

Réseaux de neurones
=0

Deep learning

https://fr.wikipedia.org/wiki/Apprentissage_automatique

Institut national de I'information géographique et forestiére
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Random forest

Pour une premiére approche d'application de modéle statistique sur nos
données, nous avons retenu la méthode des foréts aléatoires (Random Forest)
pour plusieurs raisons :

* Apprentissage automatique

+ Gestion d'un grand nombre de variables explicatives (existantes ou
calculées)

+ Adapté aux individus avec des variables NULL
* Prédictions basées sur des arbres décisionnels

+ Facilité d'optimisation des parameétres

Etude de Référence pour Orienter Notre Approche

Outlier Detection in OpenStreetMap Data using the RandomForest Algorithm and Variable Contributions
https://github.com/rrwen/poster-gisci-osmol

Data

» Geographic objects

* OSM tag values

« Distance to nearest tag value

* Geometry (area, length, vertices)

4
Distance to nearest tag value

PO (75 4 Vertices
. e »
N —y
" Area
&
& o . .
%

house

I

Random Forests (Breiman, 2001)

* Random subset decision trees
* Robust to outliers

* Parallel tree creation

« Out-of-bag error estimate

Subset Error Estimate
2/3 Data 1/3 Data

e o o
® 0000

Forest of Decision Trees

!
® e
GOQ.D—>§
o0

Count Leaf Nodes

AEEEEN
Object 1D

Proximity Matrix

Change in probability between
parent and child nodes per tree

Outliers (Breiman & Cutler, 2001)

Var. Contrib. (Palczewska et al, 2014)

* Proximity: tree prediction similarity
* Proximity matrix per tag value

* Qutliers: small mean proximities

* Use leal nodes of decision trees

* Local Increment: change in probability
» Contribution: sum local increments
* Use paths of decision tree

Institut national de I'information géographique et forestiére
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Exemple

‘hitasuipub fowardsal nediun dorstandlg k-ne arest neloh bors- 3 simale-
aopvoach-io-classication a regresslon- 240300 377 15 1

KNN: La Méthode des k plus proches
voisins est une méthode
d’apprentissage non paramétrique et
supervisé qui utilise la distance entre
les objets pour prédire un la modalité
d'un objet. Pour connaitre la modalité
d’'un objet, on calcule quelles sont les k
points les plus proches de lui dans un
espace a n dimensions et on lui attribue
la modalité majoritairement présente
parmi les k plus proches voisins.

| = ||

- ‘ i?i iETjiIEIl i* *
EIEI* ‘:I -
- - é & Jl;h i’i .
commm B S
F H . dad »d ddb

o0 o0 _

@ @

hitps-fife wikipedia org/wikifFor¥% C 3% AAL % 27arhres d% C3¥ Adcisionne

Is#/media/Fichior-Degision Tree vs. Random Forestpng

Random  Forest. ensemble de
prédictions d'arbres de décision.
Random Forest s'appuie sur plusieurs
arbres  construits a partir d'un
échantillon aléatoire des données fourni
au model (un rééchantillonnage) et une
sélection aléatoire des variables.

Bonus: score dimportance des
variables -> variables dont on pourrait
suggérer de faire particulierement
attention a leur qualité.

Isolation Forest, similaire au Random Forest,
repose sur 'hypothése que plus un objet
nécessite de divisions pour étre isolé, plus il
est suspecté d’étre un outlier. Ce modéle ne
se base pas sur la prédiction finale, mais
uniquement sur la longueur du chemin dans
les arbres pour estimer si I'objet est un objet
utile.

Bonus:

L’importance des variables par impureté (Gini
importance) : calculée a partir de la réduction
d’'impureté induite par chaque variable dans
les arbres de décision.

*L’importance par permutation : qui mesure la
dégradation de la performance du modéle
lorsque les valeurs d’'une variable sont
aléatoirement réorganisées, fournissant ainsi
une estimation plus robuste de son utilité
réelle.

Hyperparamétrage recquis

*n_estimators, nombre d'arbres dans la forét
*max_depth, nombre de de noeuds max par le quelle
peut passer un objet

*min_samples_split, Le nombre minimum d'objets pour
qu'une feuille se re sépare en nceuds

Institut national de I'information géographique et forestiére
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Exemple, trongon de route, nature (1|3)

precision recall fl-score support
Bretelle 0.60 0.92 0.73 8808
Chemin Pratigue | 1.00 1.00 1.00 56068
Rond-point 0.96 0.58 0.97 28008
Route & chaussée | 0.98 0.88 0.93 55792
Sentier Escalier |1.00 1.00 1.00 36472
Type autoroutier | 0.95 0.57 0.96 14852

accuracy 0.96 200000
macro avg 0.52 0.596 0.92 200000
weighted avg 0.57 0.96 0.96 200000

Bonnes performances globales, avec un F1-score macro
moyen de 0.93, ce qui indique qu’il parvient a bien
prédire, en moyenne, toutes les classes, méme les moins
représentées.

L’accuracy de 96 % signifie que 96 % des objets contenus
dans le jeu de données test ont été correctement prédits.
Pour la classe Bretelle, le rappel est élevé (0.92) mais la
précision est plus faible (0.60) : le modéle retrouve bien la
plupart des vraies bretelles, mais en prédit aussi a tort.

Cela peut entrainer un nombre important de fausses
prédictions, et mérite donc une attention particuliere.

Sur la BDD de validation : accuracy de 0.9597 qui
confirme que le modéle généralise bien et qu’il N’y a
probablement pas de surapprentissage.
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Evaluation du Modele par Modalité prédite de :

Nature| Troncon de route

a0
7 '
50 —
70 21
50 Evaluation du Modéle par Modalité en base de
2 Nature| Troncon de route
50 ©
—

40 W Incertitude
30 VRAI 32
0 Plutat FAUX .

Prob FAUX -
10 1 g 1

5 “ mFAUX
0 = |
Bretelle Rand-point Type autoroutier
Nature prédite
P —— .
Brotelle Aoute chaussée  Type sutorouticr
Nature en base
Echantilon 100 meileurs scores prédictions
Eehansib Riasorede 100 bdcions Echiiion 100 melies st pritins
Evaluation du Modéle par Modalité prédite de Evaluation du Modéle par Modalité prédite de :

Nature| Troncon de route

Nature prédite

Nature| Troncon de route
1
.

21

5

1 ]
A
—
aretell

Rond-point Troe sutoroutier

Nature prédite

Parmi les objets ou nature prédite != nature en base, on sélectionne:

» Un échantillon aléatoire de 100 objets

» Les 100 prédictions ou la confiance est la plus élevée

Puis on vérifie et juge l'incohérence détectée

Exemple, trongon de route, nature (2|3)

100 objets choisis aléatoirement,

100 objets
predict_poutlier_scores
les plus élevés

ayant les
(predict_proba)

Evaluation des Prédictions du Modeéle :
Nature| Troncon de route

1
W Incertitude

VRA
h_3 Plutét FAUX
Prob FAUX

mFAUX

Echantillon Aléatoire de 100 Prédictions

Evaluation des Prédictions du Modele :
Nature| Troncon de route

2
| Wincertitude
VRAI
34 Plutét FAUX
Prob FAUX
~_3 mFAUX

Echantillon 100 meilleurs scores prédictions

Tableaux de comptage des 100 objets pour
lesquels la valeur prédite par le modéle (tirée
aléatoirement) différait de celle présente en
base.

Pour chacun, une vérification manuelle a
permis de qualifier 'erreur:

(1) le modéle avait raison de prédire une
valeur différente (la base était erronée)

(2) le modéle s'était trompé (la base était

Tableaux de comptage des 100 objets pour
lesquels la valeur prédite par le modéle (avec
une forte confiance) différait de celle
présente en base.

Pour chacun, une vérification manuelle a
permis de qualifier 'erreur:

(1) le modéle avait raison de prédire une
valeur différente (la base était erronée)

(2) le modéle s’était trompé (la base était

Total erreur détectée = 17

correcte) correcte)
() le cas reste indécidable (pas de conclusion | () le cas reste indécidable (pas de
tranchée): conclusion tranchée):
rédite | Bretelle Rond-point | Routea Type rédite | Bretelle Rond-point Type
Base chaussée autoroutier Base autoroutier
Bretelle 0|0| 1|4| 1|1| Bretelle 0|2| 1|3|
Fond-paint | 110 116]0 | 00| Route 2 412| 21|55] 712]
Route 8 2|52 1111 516 T
thaussie | 215210 | 1111 161 we 10l oo |HEGEN
Type o P
aoroutier | 21210 01010 ) 0]0] Total erreur détectée = 34

Institut national de I'information géographique et fore
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Fraterainé

Environ 4% de I'échantillon montre une incohérence
[valeur prédite / valeur observée].

Environ 5% des incohérences [valeur prédite / valeur
observée] sont de predict_proba >=0.9.

Si on extrapole a 'ensemble de la base, cela représente
environ 0.2 %, soit prés de 40 000 objets pouvant étre
détecter comme potentiellement porteur d’anomalie (avec
une forte ‘confiance’ du modeéle).

Si lors de cette inférence on obtient la méme proportion
d'objet réellement porteur d'anomalie/erreur que lors de la
vérification manuelle sur I'échantillon des 100 meilleures
prédictions, soit 1/3 des incohérences qui seraient des
erreurs, cela pourrait permettre d'identifier environ 13 500
corrections sur I'attribut nature.

La majorité des incohérences concerneraient des objets
de nature routes a chaussée (1 ou 2 chaussées), qui
pourraient étre de nature : type autoroutier, bretelle, ou
rond-point.

350

300

250

200

150

100

50

Exemple, trongon de route, nature (3|3)

Distribution des modalités prédites par le modele pour les
incohérences avec une predict_proba >= 0.9

Bretelle

Rond-point Route a chaussée

Modalité contenue en base

Type autoroutier
Route a chaussée
® Rond-point

M Bretelle

Type autoroutier

Institut national de I'information géographique et forestiére
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Troncon de route
Nombre de voies

Autres exemples

base.

Pour chacun, une veérification manuelle a
permis de qualifier l'erreur:

(1) le modéle avait raison de prédire une
valeur différente (la base était erronée)

(2) le modéle s'était trompé (la base était
correcte)

Tableaux de comptage des 100 objets pour
lesquels la valeur prédite par le modéle (tirée
aléatoirement) différait de celle présente en

(7) le cas reste indécidable (pas de conclusion

Tableaux de comptage des 100 objets pour

lesquels la valeur predite par le modéle (avec

une forte confiance) différait de celle
présente en base.

Pour chacun, une vérification manuelle a
permis de qualifier 'erreur:

(1) le modéle avait raison de prédire une
valeur différente (la base était erronée)
(2) le modéle s'était trompe (Ia base était
correcte)

() le cas reste indécidable (pas de
conclusion tranchée) :

Batiments
Nature
% S
. P “0"‘\\0 Pla(eSod'Comol“ '
) o | ¥
S . &
%«lﬂm '-:; 5 . H ’%’:I;
g’a 5 .: | Ne
&~ ¢

X5 COtomars

tranchée) :

=10 1 ‘2 3 7
0 ojojo | ojoro | ejopo | ojo
1 0jo 413312 | 00| 0jo]
2 1)1] )4 5|15]0 | 0]o|
3 o]0 o0 | 7131 1]0]
a ojero [ ojore [ 1pape | sisi

Total erreur détectée = 31

Total erreur détectée = 56

==T0 |1 3 T 77
) ojojo | 1ojo_|ojojo | ojo|
1 112 121912 | 0/0[0 | ojo]
2 61210 | 26]11] 0[2]0 | o|1]
3 ojoj0 | 21010 | 312 416]
4 ojojo | oforc | ojoio Jo1f

BATIMENTO0000000325134734
En base : Indifférenciée

Prédit : Industriel, agricole ou
commercial

BATIMENT0000000291128278
En base : Eglise
Prédit : Chapelle

BATIMENT0000000328614133

En base : Industriel, agricole ou
commercial

Predit : Indifférenciee

1/3 des incohérences analysées sans tenir
compte de la confiance du modéle pourrait
amener a une modification/correction en

base.

Cela pourrait permettre d’identifier environ

83 000 corrections.

La majorité des incohérences concerneraient

des objets avec 1 ou 2 voies, qui pourraient
avoir en réalité généralement + ou - 1 voies.

1/3 des incohérences analysées en prenant en
compte la confiance du modéle pourrait amener a une
modification/correction en base.

Cela pourrait permettre d’identifier environ 150 000

corrections.

La majorité des incohérences sont entre «
Indifférenciée » et « Industriel, agricole ou commercial
», suivi d'incohérence entre « Eglise » et « Chapelle

».

Le découpage du bati par la cadastre crée des
géométrie génératrices de perturbations pour le

modéle.

ZAl

Evaluation des Prédictions du Modéle :
Nature | ZAl

Mincertitude

BVRAI, préd. fausse

mFAUX

Echantillon 100 meilleurs scores

Pas de détection efficace, y compris
En se restreignant a un score de
confiance élevé des prédicitions

En écartant les géométries fictives
de 5*5m.

Institut national de I'information géographique et forestiére

20 17/01/2025



Fraterainé

?sl:‘nLlﬁzsuEE IG N : CHANGER
o D’ECHELLE

Difficultés sur la bati:
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BATIMENTO0000000325134734
En base : Indifférenciée

Prédit : Industriel, agricole ou
commercial

BATIMENT0000000291128278
En base : Eglise
Prédit : Chapelle

BATIMENTO0000000328614133

En base : Industriel, agricole ou
commercial

Prédit : Indifférenciée
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